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PROCESO DE INVESTIGACION

DESDE LA FUNDAMENTACION PREVIA HASTA LA PIRAMIDE DE ALCANCE

FASE PREINVESTIGATIVA
(Antes del primer escalon)

OBSERVACION DE LA REALIDAD
Identificar situaciones, fendmenos

o problemas de interés.

+

IDENTIFICACION DEL FENOMENO
Transformar la observacién en un

interés investigativo inicial.

+

REVISION PRELIMINAR DE LITERATURA
Conocer qué se ha investigado,

teorias, enfoques y metodologias
existentes.

+

DETECCION DE VACIOS
DE CONOCIMIENTO
Identificar brechas o aspectos

poco estudiados.

0,000

PLANTEAMIENTO DEL PROBLEMA
Formular el problema de investigacién

como una pregunta o enunciado claro.

DEI.IMI'I'ACION CONCEPTUAL
Definir y comprender los conceptos

clave del estudlo

IDENTIFII:ACIﬁN PRELIMINAR
DE VARIABLES O CATEGORIAS
Determinar variables (cuantitativo)
o categorias (cualitativo).

\

Y ENFOQUE
- Decidir el enfoque: cuantitativo,
cualitative o mixto.

+

i +
N
. ] SELECCION DEL PARADIGMA
. &i‘ Jal

PREGUNTA DE INVESTIGACION

Formular la pregunta que guiara
todo el estudio.

del estudio.

JUSTIFICACION
Explicar la relevancia, utilidad y aporte

PIRAMIDE DE ALCANCE

(Tipos de investigacion segtin el nivel
de conocimiento que generan)

6. PREDICTIVA

¢Qué acurrira?

Anticipa resultados futuros
mediante modelos.

5. EXPLICATIVA
¢Por qué ocurre?

Identifica causas y efectos
del fenémeno.

4. CORRELACIONAL
¢Cémo se relacionan
las variables?

Analiza la asociacion entre
variables (sin causalidad).

3. COMPARATIVA
¢Existen diferencias
entre grupos?
Compara grupos, contextos
o condiciones.

2. DESCRIPTIVA
iComo es el fenémeno?

Caracteriza, cuantifica y
describe sus dimensiones.

1. EXPLORATORIA

£Qué sabemos del
fenémeno?

Primer acercamiento para
identificar elementos clave.

FLUJO GENERAL DEL PROCESO

0-0-0-6-6-0

Observacién Fundamentacion Problema, Disefio metodolégico  Andlisis e interpretacion Conclusiones
de la realidad y delimitacién pregunta y objetivos y recoleccién segtn el alcance y aportes

-O. PRINCIPIO CLAVE: Una investigacion sdlida comienza con una base sélida.
= No se puede llegar a niveles explicativos o predictivos sin haber pasado por las etapas previas.
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1. Introduccion

El Anadlisis Factorial Confirmatorio (AFC) constituye la fase de validacion del modelo de
medida dentro de la metodologia de ecuaciones estructurales (SEM).

A diferencia del Analisis Factorial Exploratorio (AFE), cuyo proposito es descubrir la
estructura latente de los datos, el AFC evaluda si una estructura tedrica previamente definida

reproduce adecuadamente las relaciones observadas entre los indicadores.

En el Ecosistema CIEM, el AFC representa el puente metodologico entre la exploracion
factorial y la contrastacion estructural de hipoétesis.

Cadena metodologica:

CVC — Omega — AFE — AFC — SEM

2. Objetivos del AFC

El AFC permite:

e Confirmar la estructura factorial obtenida en el AFE.
e Evaluar la calidad del modelo de medida.

e Analizar la validez convergente.

e Analizar la validez discriminante.

o Evaluar la confiabilidad compuesta.

o Examinar el ajuste global del modelo.

El AFC responde a la pregunta:

";La estructura propuesta representa adecuadamente los datos observados?"

3. Modelo de Medida

En AFC los constructos latentes se representan mediante variables observadas denominadas
indicadores o reactivos.

Cada indicador se asocia a:

e Una carga factorial (1)
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e Un error de medicion (g)

Las cargas factoriales representan la intensidad de la relacion entre el indicador y el
constructo latente.

4. Cargas Estandarizadas ()

Las cargas factoriales estandarizadas indican cuanto contribuye cada reactivo a la medicion
del factor.

Interpretacion CIEM:
e A >.70=Excelente
e 50<A<.70= Adecuada
e .40 <A <.50=Revisar tedricamente

e A <.40=Débil

Las cargas bajas sugieren problemas de representacion conceptual o error de medicion
elevado.

S. Validez Convergente

La validez convergente evalta si los indicadores de un mismo constructo convergen
efectivamente en la medicion de una misma dimension latente.

Se evalua mediante:

5.1 Varianza Media Extraida (AVE)

AVE = promedio de la varianza explicada por los indicadores.
Criterio:

AVE > .50

Interpretacion:

e > .50= Adecuada
e .30 - .49 = Moderada
e <.30 = Riesgo convergente alto
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Una AVE baja indica que el error de medicidn supera la varianza explicada por el
constructo.

6. Confiabilidad Compuesta (FC o CR)

La confiabilidad compuesta evaltia la consistencia interna de los indicadores.

Criterios:
e >.70 = Adecuada
e > .80=Buena
e > .90=Muy alta

La FC es actualmente preferida sobre Alfa de Cronbach en modelos SEM.

7. Diagnostico Integrado FC-AVE

Es posible encontrar escenarios donde:

FC=.70

pero

AVE <.50

En estos casos:

La consistencia interna es adecuada, pero la validez convergente es insuficiente.
Interpretacion CIEM:

"Confiabilidad compuesta adecuada, pero convergencia factorial insuficiente. Se
recomienda revisar cargas estandarizadas y errores de medicion."

8. Validez Discriminante

La validez discriminante evalua si los constructos son empiricamente diferentes entre si.
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En CIEM se utiliza prioritariamente:

HTMT (Heterotrait-Monotrait Ratio)

9. HTMT

El indice HTMT evalua el grado de diferenciacion entre constructos.
Criterio:
HTMT < .85
Interpretacion:
e <.85=Adecuado
e .85-.90 = Vigilancia

e .90 = Posible solapamiento conceptual

HTMT constituye actualmente el criterio preferido frente a Fornell-Larcker.

10. Indices Globales de Ajuste

Los indices globales evaluan la capacidad del modelo para reproducir la matriz de
covarianzas observada.

10.1 Chi-cuadrado (%)

Contrasta la discrepancia entre modelo y datos.

Debido a su sensibilidad al tamafio muestral, se utiliza principalmente:
/gl

Interpretacion:

e <5 =Aceptable
e <3 =Bueno
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10.2 CFI

Comparative Fit Index
Criterio:
CFI1> .95

Evalta la mejora del modelo respecto a un modelo nulo.

10.3 TLI

Tucker-Lewis Index
Criterio:
TLI > 95

Penaliza modelos innecesariamente complejos.

10.4 RMSEA

Root Mean Square Error of Approximation
Criterios:
e <.06 = Excelente
e .07-.08 = Aceptable
e .10 = Deficiente

Evalua el error de aproximacion poblacional.

10.5 SRMR

Standardized Root Mean Square Residual
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Criterio:
SRMR < .08

Representa la discrepancia promedio entre correlaciones observadas y reproducidas.

11. indices de Modificacién

Los indices de modificacion sugieren posibles mejoras del modelo.
Regla CIEM:
Nunca introducir modificaciones unicamente por razones estadisticas.

Toda modificacion debe poseer justificacion tedrica explicita.

12. Diagnostico AFC del Ecosistema CIEM

El modulo AFC integra automaticamente:

e Numero de factores.
e Numero de indicadores.

e AVE.
e FC.
e HTMT.

o Ranking de cargas factoriales.

e Ranking de comunalidades heredadas.
e Alertas convergentes.

e Alertas discriminantes.

El objetivo es facilitar la toma de decisiones antes de proceder a SEM.

13. Del AFC al SEM

Una vez validado el modelo de medida:

e AVEZ>.50
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e FC>.70
e HTMT < .85
e Ajuste global adecuado

el investigador puede avanzar hacia el modelo estructural.
En SEM se evaluaran:

o Efectos directos.

e Efectos indirectos.

e Mediaciones.

e Moderaciones.

e Poder explicativo (R?).

14. Buenas Practicas CIEM

e Confirmar siempre estructuras obtenidas en AFE.

e Utilizar HTMT como criterio discriminante principal.

e Priorizar AVE y FC conjuntamente.

o Evitar modificaciones sin fundamento tedrico.

o Reportar siempre indices globales de ajuste.

e No interpretar relaciones estructurales sin validar previamente el modelo de medida.

15. Plantilla de Redaccion APA

Se estim6 un modelo de medida mediante Analisis Factorial Confirmatorio (AFC). Los
resultados mostraron un ajuste adecuado: y*/gl = X. XX, CFI = . XX, TLI = . XX, RMSEA =
XXy SRMR = .XX. La confiabilidad compuesta fue adecuada (CR = .XX), mientras que
la validez convergente presentd una AVE de .XX. La validez discriminante fue evaluada
mediante HTMT, observandose valores inferiores al criterio recomendado de .85.
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Informe Conceptual CIEM — SEM 2026
Laboratorio AFC: Analisis Factorial Confirmatorio
Puente metodologico entre AFE y SEM.
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